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1. LA “EXPLOSION” DE LOS DATOS NO ESTRUCTURADOS.

Crecimiento en generacion de datos

Especialmente datos no estructurados 125 Exabytes

79.2%
Growing 42.5% per year ——— Datos no
estructurados
37.4 Exabytes
Growing 22.4% per year

Source:
http://www.slideshare.net/ETCe 20.8%
nter/5-onprem-and-the<loud- Datos
effective-big-data-solutions- estructurados
and-services-for-content-owners

2013 2017

@hichrisfabian
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1. LA “EXPLOSION” DE LOS DATOS NO ESTRUCTURADOS.

Disciplina de la
computacion que
busca replicar
sistemas cognitivos
humanos (vision,
lenguaje...).

Disciplina de la
computacion que
genera sistemas que
aprenden de forma
automatica.
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1. LA “EXPLOSION” DE LOS DATOS NO ESTRUCTURADOS.

No existen a dia de hoy otras tecnologias que nos permitan entender y extraer
informacioéon de imagenes, texto, sonido y video.

SONIDO TEXTO VIDEO IMAGEN

PROCESAMIENTO DEL LENGUAIJE NATURAL




2. PROCESAMIENTO DEL LENGUAIJE NATURAL

CHATBOTS RESUMENES DE TEXTOS.

EXTRACCION DE CLASIFICACION DE
ENTIDADES. DOCUMENTOS.

ANONIMIZACION DE ANALISIS DE
DOCUMENTOS. SENTIMIENTOS.

TRADUCCION
AUTOMATICA.

GENERACION DE TEXTO.
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¢Como las “maquinas” entienden el lenguaje?
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3. ¢COMO “LAS MAQUINAS” ENTIENDEN Y APRENDEN EL LENGUAJE?

BAG OF WORDS
Bl | peo | es | rojo | come | comida| gato
El perro es rojo. — 1 1 1 1 0 0 0

El perro come comida. —> 1 1 0 0 1 1 0

El gato come comida.

Dimensidon (numero de columnas = nimero de palabras).
Problemas 2

No considera la relacion entre las palabras.
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3. ¢COMO “LAS MAQUINAS” ENTIENDEN Y APRENDEN EL LENGUAJE?

EMBEDDINGS: ma

~N
. y /e
Representaciones numeéricas del texto. EN

man —| 0.6 |-0.2(10.8 | 09 |[-0.1]-0.9|-0.7

woman —| 0.7 |03 |09 |-0.7| 0.1 |-0.5|-0.4

queen —|( 08 |-0.1| 0.8 |[-09(0.8 |-0.5|-0.9




3. ¢COMO “LAS MAQUINAS” ENTIENDEN Y APRENDEN EL LENGUAJE?

DOCUMENT EMBEDDING

wn| e f] E =»

doc2vec

DOCUMENTOS VECTORES




4. ESTADO DEL ARTE EN EL PROCESADO DEL LENGUAIJE NATURAL.

REDES NEURONALES RECURRENTES

Vi3 Yi-2 Yi-1 Yi

PROBLEMAS DE MEMORIA A
LARGO PLAZO

El problema es que cuando la frase es
muy larga, el modelo deja de
encontrar relaciones con las palabras
gue han aparecido mucho tiempo

atras
HOY ES TU CUMPLEANOS
0.532 0.322 0.452 0.831
0.343 0.441 0.312 0.141
0.614 0.512 0.431 0.661

0.236 0.286 0.227 0.633




4. ESTADO DEL ARTE EN EL PROCESADO DEL LENGUAJE NATURAL.

Output
Probabilities

& )
Add & Norm

Feed
Forward

- Estado del arte en tareas de Procesado del
Lenguaje Natural UNA REVOLUCION EN LA A,

- Attention Is All You Need:

4 1 ~\ | Add & Norm ﬁ
- —({Add & Norm | o
. Multi-Head
Nttps,//arxiv.org/pdf/1/06.03/62.0df e o
Forward P Nx
-
Nix Add & Norm
f—>| Add & Norm | Macked
Multi-Head Multi-Head
Attention Attention
. O T . T
L_ J . e,
Positional Positional
e . D & :
ncoding Encoding
Input Output
Embedding Embedding
Inputs Outputs

(shifted right)



https://arxiv.org/pdf/1706.03762.pdf

4. ESTADO DEL ARTE EN EL PROCESADO DEL LENGUAJE NATURAL.

Output
Probabilities

( N
Feed
Forward
P
[_Add & Norm | -
- Add'& Norm Multi-Head
HOY ES TU CUMPLEANOS Fg:;g,d }Aﬁe;t'on K TODAY IS YOUR BIRTHDAY
—
Nix
f_" Add & Norm l Masked
Multi-Head Multi-Head
Attention Attention
A_ %t » A 2
L_ J . JJ
Positional o) @ Positional
Encoding Encoding
Input Output
Embedding Embedding
Inputs Outputs

(shifted right)




4. ESTADO DEL ARTE EN EL PROCESADO DEL LENGUAIJE NATURAL.

Output
Probabilities

Embedding resultante

f
Add & Norm
Feed

Feed
Forward

Attention

 S—

Nx | —(CAdd & Norm )

4

P Nx

Positional
Encoding

Masked
Multi-Head Multi-Head
Attention Attention
. T
. ——,
D @ Positional
Encoding
Input Output
Embedding Embedding
Inputs Outputs

(shifted right)

Forward [ 1 | |
\ ["Add & Norm ] H Embedding posicional
i Add & Norm - -
Multi-Head

——

0.3227
0.441
0.512

0.286.

O.TQ

[es]

-+ ——
0.452 0.831
0.312 0.141
0.431 0.661
0.2127 0.6T33
L X L X

b

[tu] [cumpleaiios]

deepsense &



4. ESTADO DEL ARTE EN EL PROCESADO DEL LENGUAIJE NATURAL.

Positional
Encoding

~\

Output
Probabilities

f
Add & Norm

Feed
Forward

| Add & Norm ﬁ

1
f‘" Add & Norm |

Feed
Forward

Multi-Head
Attention

) ) N x
| Add & Norm K
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(¢Qué soy?)
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4. ESTADO DEL ARTE EN EL PROCESADO DEL LENGUAJE NATURAL.

Output
Probabilities 4
MATRIZ DE ATENCION
((AggeNom ) | Hoy es tu cumpleafos
Feed
e Hoy | 1 | 020607
' o &IN N\ Add & Norm
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Inputs Outputs
(shifted right)




4. ESTADO DEL ARTE EN EL PROCESADO DEL LENGUAIJE NATURAL.

httops//www.youtube.com/watch?v=D5VN56|QMWMSEt=42s
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4. ESTADO DEL ARTE EN EL PROCESADO DEL LENGUAJE NATURAL.

@ OpenAI https://beta.openai.com/playground

https://beta.openai.com/examples

= Microsoft
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5. EL PROBLEMA DE LOS MODELOS DEL LENGUAIE.

EVOLUCION DE MODELOS DEL LENGUAJE

2018 (left) through 2019 (right) 2020 onwards 175B
8. 1B, o 17B 94B
94M 110M 340M 465M 665M 330M 1-5B 340M 355M 1-9B o, 1.9B gy - 66M R
* O
& &
S &
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5. EL PROBLEMA DE LOS MODELOS DEL LENGUAIE.

Microsoft y Nvidia lanzan Megatron-Turing, "el modelo de lenguaje
mas potente del mundo", con el triple de parametros que GPT-3

1000

GPT-3 (1758B)

100 Megatron-Turing NLG (530B)

Megatron-LM (8.3B)
Turing-NLG (17.2B)

10

GPT-2 (1.58B)

Model Size (in billions of parameters)

BERT-Large (340M)
0.1

ELMo (94M)

0.01
2018 2019 2020 2021 2022

), 5 Comentarios

PN a7
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5. EL PROBLEMA DE LOS MODELOS DEL LENGUAIE.

suponen un coste
computacional (y economico) v
Un impacto medioambiental
enorme v POCO accesible para el
usuario medio.
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6. TRANSFER LEARNING: LA DEMOCRATIZACION DEL LENGUAIE.

APRENDE CONOCIMIENTO GENERAL ESPECIALIZACION
(vocabulario, temas, tareas..)

deepsense




6. TRANSFER LEARNING: LA DEMOCRATIZACION DEL LENGUAIE.

— S —
k& I\\'." Wikipedia - g
T J) -
” ‘q'”e s ,."/ Artikel Quelitaxt betrachten
H n"‘ g L T N
U Wikipedia
A { el | '
- 8. I | AV '.l y . .

R Y, » W\ Wikipedia [vki'pe : diz " Projekt zur Ersiefl:un
‘DV . | " vl VWikipedia ist en Koffery
Di rIK}FP}Pl:{'} . Sprachgrsu:;\en. fa" (Englisch fir Enzyklopd

v DSy s o
e frede Eazybiop |!')_‘“"! : .. Micllen oder verandem kann, Di
davigaton < Eisher haben intemational etwa 285.1
* Hauplselg noemeldeten Benutzem Artikel zum interakin

|
APRENDE CONOCIMIENTO GENERAL

CAMPOS ESPECIFICOS
(salud, Agro, Industria, legal..)

TAREAS ESPECIFICAS

(Traduccion, extraccion
entidades, clasificacion,
analisis de sentimiento..)

\ )
|

ESPECIALIZACION

‘Fine Tuning’
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6. TRANSFER LEARNING: LA DEMOCRATIZACION DEL LENGUAIE.

1 TensorFlow Instalacion Aprende v APl v Recursos v Comunidad v Por qué TensorFlow v Q B
Descripcién general Instructivos Guia TEY.Z

LN
Instructivos de TensorFlow A4

Guia de inicio rapido para
principiantes

:Se perdi6 el dia de la comunidad de ML? Ver todas las sesiones en la demanda Ver@

Guia de inicio répido para expertos

L]
PRINCIPIANTE translated by Google Se uso la API de Cloud Translation para traducir esta pagina Switch to English I h e AI ‘ o m m u n Ity

Conceptos basicos de AA con

v o [ ]
Keras
TensorFlow > Aprende > TensorFlow Core > Instructivos (Teresulté @iz 9 G ul Ing e u u re.

Carga y procesamiento previo de

datos ¥ Transferir el aprendizaje con TensorFlow Hub .
Build, train and deploy state of the art models powered by
AYANZADD the reference open source in machine learning.
Personalizacion v co Ejecutar en Google Ver en Descargar e Ver modelo TF
Colab GitHub = cuaderno Hub

Entrenamiento distribuido v ) star 59,370

TensorFlow Hub es un repositorio de modelos TensorFlow pre-formados.
Imagenes v

Este tutorial demuestra cémo:
e ¥ 1. Utilizar modelos de TensorFlow Hub con tf.keras .
Audio v 2. Usa un modelo de clasificacion de imagenes de TensorFlow Hub.

3. Realice un aprendizaje de transferencia simple para ajustar un modelo para sus propias clases de imagenes.

Datos estructurados ¥ More than 5,000 organizations are using Hugging Face
Modelado generativo v . ..

Conﬁguramon Allen Institute for Al Facebook Al Graphcore #7  GoogleAl

Ai2 (5] C
Comprensién del modelo v
€0

Apeendteaju por refusrzo - import numpy as np aws Amazon Web Services SpeechBrain @ Microsoft @ Grammarly

import time .

https,//www.tensorflow.org/hub https.//huggingface.co/

—e-
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6. TRANSFER LEARNING: LA DEMOCRATIZACION DEL LENGUAIE.

EJEMPLOS HUGGING FACE

L

A

Question-Answering

The Al community (Responder preguntas)

building the future.

Build, train and deploy state of the art models powered by httDS //hu;—:{gl ngface.CO/taSkS/queStion—anSWe ring

the reference open source in machine learning.

) star 59,370

Resiimenes de textos

More than 5,000 organizations are using Hugging Face

https://huggingface.co/mrm8488/bert2bert shared-spanish-finetuned-summarization

Ai2 Allen Institute for Al Facebook Al e Graphcore G Google Al
aws Amazon Web Services SpeechBrain = Microsoft @ Grammarl ly . .
Extraccion de entidades
httos://hugaingface.co/ (Nombres, ciudades, organizaciones...)

https://huggingface.co/Davlan/bert-base-multilingual-cased-ner-hrl

deepsense ¥


https://huggingface.co/mrm8488/bert2bert_shared-spanish-finetuned-summarization
https://huggingface.co/tasks/question-answering
https://huggingface.co/Davlan/bert-base-multilingual-cased-ner-hrl

6. TRANSFER LEARNING: LA DEMOCRATIZACION DEL LENGUAIE.

Analitica de textos “clasica”

r -----------

EXPLORACION
TEXTO *

DE LOS DATOS

I

ENTRADADEDATOS |  GENERACION DE -TokenizacioN | -BAG OF woRDS
NO |  DIAGRAMASY - LEMATIZACION | - WORD
ESTRUCTURADOS | ANALISIS DE - TAGGING | EMBEDDINGS

FRECUENCIAS DE -TF-IDF

| PALABRAS [

l ——————————— =3

Deep Learning (Inteligencia Artificial). Transfer Learning

TEXTO




[TALLER 1]
EXTRACCION DE ENTIDADES PARA ESTRUCTURAR LA INFORMACION.
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[TALLER 1] EXTRACCION DE ENTIDADES PARA ESTRUCTURAR LA INFORMACION.

La extraccion de entidades nos permite pasar de informacion no estructurada a informacion estructuraday
automatizar procesos de extraccion de informacion.

INPUT MODELO OUTPUT MODELO

Espaia propone a Bruselas limitar

el gas a 30 euros para que la luz - o _
Espafna (&9 propone a Bruselas limitar el gas a 30 euros para que la luz baje a la

baje a la mitad
La propuesta, que aln necesita el mitadLa propuesta, que aln necesita el visto bueno de la Comision Europea (119 ,
’
visto bueno de la Comision Europea, llevaria el coste medio diario de la electricidad hasta los 120 o 130 euros por megavatio
llevaria el coste medio diario de la hora. La idea serfa mantener ese tope hasta final de afio

electricidad hasta los 120 0 130
euros por megavatio hora. La idea
seria mantener ese tope hasta final
de ano

https://elpais.com/economia/2022-03-31/espana-y-portugal-proponen-a-bruselas-limitar-a-30-euros-el-precio-del-gas-para-las-centrales-termicas.html



https://elpais.com/economia/2022-03-31/espana-y-portugal-proponen-a-bruselas-limitar-a-30-euros-el-precio-del-gas-para-las-centrales-termicas.html

[TALLER 2]
CREANDO UN CHATBOT CON DIALOGFLOW.
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[TALLER 3]
ANALISIS DE SENTIMIENTOS CON IA.
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deepsense

An Artificial Intelligence Company.

WWW.Aeepsense.es
cohtacto@deepsense.es



