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10. Fundamentos 
de R
➔ ¿Qué es R?
➔ ¿Por qué R? ¿En qué lo utilizamos?
➔ Instalación de R y RStudio
➔ Entorno tidyverse
➔ Algunas funciones
➔ Fuentes



¿Qué es R?

Un lenguaje de programación 
orientado al análisis estadístico. 

Es libre y existe una gran comunidad 
desarrollando paquetes y 



¿Por qué R?
Agilidad
Nos permite analizar datos 
y generar visualizaciones en 
poco tiempo





¿Por qué R?
Agilidad
Nos permite analizar datos 
y generar visualizaciones en 
poco tiempo

Reutilización
Recurrimos continuamente a 
código ya desarrollado



Reutilización

Trabajar ordenados y con 
dinámicas de trabajo parecidas 
nos permite dividirnos cuando hay 
poco tiempo 



¿Por qué R?
Automatización
Trackers

Agilidad
Nos permite analizar datos 
y generar visualizaciones en 
poco tiempo

Reutilización
Recurrimos continuamente a 
código ya desarrollado

Estas citas son solo para fines ilustrativos.



Automatización

Trackers con información 
actualizada cada día/semana para 
poder seguir explorando datos



Instalación R

Necesitamos instalar el lenguaje de 
programación (R) y un entorno de 
desarrollo para trabajar con él 
(RStudio). 

Sigue los pasos de este link para la 

instalación. 

https://posit.co/download/rstudio-desktop/




¿Cómo leemos los archivos?

read_csv y otros primos 

Parámetros más usados

- Ruta del fichero (local o url)

- col_names

- col_types

- locale = default_locale(),

- guess_max = min(1000, n_max)

Otras funciones similares

- read_csv2

- read_tsv

- read_delim

- googlesheets4::read_sheet



¿Y para escribir?

write_csv y sus respectivos primos 

Parámetros más usados

- Ruta del fichero (local o url)

- col_names

- col_types

- locale = default_locale(),

- guess_max = min(1000, n_max)

Otras funciones similares

- read_csv2

- read_tsv

- read_delim



Selección y creación de columnas

select(variable, col1, col2, col3…)

- Nos permite seleccionar columnas de un tibble

- Es cómodo para visualizar las variables que nos interesan

- También lo podemos usar para renombrar columnas



select(my_data, codigo_mun, partido, votos_pc)

Selección y creación de columnas



my_data %>% select(codigo_mun, partido, votos_pc)

Selección y creación de columnas



select: algunos trucos

- Selecciona varias columnas a la vez (:)

- Deselecciona columnas (-)

- Selecciona columnas que comiencen por un texto (starts_with())

- Selecciona columnas que terminen por un texto (ends_with())

- Selecciona columnas que contengan por un texto (contains())

- Selecciona columna que cumplan una expresión regular (matches())

Selección y creación de columnas



Mutate

my_data %>% mutate(new_col = …)

Sirve para crear nuevas columnas, a partir de datos existentes en el tibble o nuevos datos (y de 
camino vamos a aprender alguna cosita)



my_data %>% mutate(new_col = …)

Mutate



my_data %>% filter(cond1, cond2…)

Comparadores habituales:

- == igual que

- != distinto que

- > < mayor que, menor que

- >= <= mayor o igual que, menor o igual que

- %in% los valores pertenecen a un listado

- is.na los valores de la variable son NA

- !is.na los valores de la variable no son NA (pero preferimos drop_na)

Filtros



my_data %>% filter(cond1, cond2…)

& and

x y x & y

F F F

F T F

T F F

T T T

| or

x y x & y

F F F

F T T

T F T

T T T

xor

x y x & y

F F F

F T T

T F T

T T F

Filtros



Filtros



Filtros



Filtros



Filtros



Summarise (o summarize…)

¿Qué funciones se pueden usar?

- sum(), min(), max(), mean(), median() todas las aritméticas

- n() número de combinaciones

- n_distinct() número de combinaciones únicas

- na.rm = T fundamental cuando queremos evitar los NA en los cálculos

my_data %>% summarise(new_col1 = function(col1), …)



my_data %>% summarise(new_col1 = function(col1), …)

Summarise (o summarize…)



my_data %>% summarise(new_col1 = function(col1), …)

Summarise (o summarize…)



my_data %>% group_by(col1, col2…)

Podemos aplicar funciones sobre nuestro 
tibble separada por combinaciones de 
claves que definimos en group_by

Group by



group_by(partido)

Group by



Group by + Summarise

my_data %>% 
   group_by(col1, col2…) %>% 
   summarise(new_col1 = function(col3), …)

Sirve para aplicar las funciones de summarise que hemos visto antes para los grupos que fijemos 
en el group_by.



group_by(partido) summarise(votos=sum(votos))

Group by + Summarise



Group by + Mutate

group_by(partido) %>% 
   mutate(votos_total=sum(votos)) %>% 
   ungroup() %>%
   mutate(votos_prop=100*votos/votos_total)



my_data %>% 
   left_join(my_data_2)

Sirve para unir dos tibbles diferentes a partir de claves compartidas. Tiene varios parámetros:

- tibbles los tibbles a unir

- by las columnas por las que unir

- suffix en caso de columnas con iguales nombres 

Join



my_data %>% 
   xxxxx_join(my_data_2)

Hay diferentes tipos de join:

- inner_join combinaciones que estén en ambos tibble

- left_join combinaciones que estén en el primer tibble

- right_join combinaciones que estén en el segundo tibble

- full_join todas las combinaciones

- anti_join combinaciones que estén en el primero y no en el segundo

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

tibble_1 %>% 
   inner_join(tibble_2)

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

A 2 1

C 6 3

tibble_1 %>% 
   inner_join(tibble_2)

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

tibble_1 %>% 
   left_join(tibble_2)

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

A 2 1

B 4 NA

C 6 3

D 8 NA

tibble_1 %>% 
   left_join(tibble_2)

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

tibble_1 %>% 
   right_join(tibble_2)

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

A 2 1

C 6 3

E NA 5

F NA 7

tibble_1 %>% 
   right_join(tibble_2)

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

tibble_1 %>% 
   full_join(tibble_2)

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

A 2 1

B 4 NA

C 6 3

D 8 NA

E NA 5

F NA 7

tibble_1 %>% 
   full_join(tibble_2)

Join



tibble_1

key val_1

A 2

B 4

C 6

D 8

tibble_2

key val_2

A 1

C 3

E 5

F 7

tibble_3

key val_1 val_2

tibble_1 %>% 
   right_join(tibble_2)

Join



!Importante! Los parámetros by y suffix

by: Para fijar las columnas por las que unen las dos tablas. Hay varios casos:

- Solo una columna que se llama igual: by = “col1”

- Varias columnas que se llaman igual: by = c( “col1”, “col2”, …)

- Una columna con nombres distintos: by = c( “col1_t1” = “col1_t2”)

- Varias columnas con nombres distintos: 

by = c( “col1_t1” = “col1_t2”, “col2_t1” = “col2_t2”, …)

Join



suffix: Cuando unimos por algunas claves y quedan columnas que se llaman igual en ambos 
tibbles. 

tibble_1

key_1 key_2 val

A B 1

B C 3

C D 5

E F 7

tibble_2

key_1 key_2 val

A B 2

B C 4

C D 6

E F 8

Join



tibble_3

key_1 key_2 val_t1 val_t2

A B 1 2

B C 3 4

C D 5 6

E F 7 8

tibble_3

key_1 key_2 val.x val.y

A B 1 2

B C 3 4

C D 5 6

E F 7 8

Join


